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Programa:

El hilo conductor de la materia es recorrer la evolucién de los modelos de lenguaje,
culminando con GPT-4 y los avances del ultimo tiempo.

La intencién es brindar un panorama completo del estado del arte de los modelos de
lenguaje tanto para NLU como NLG, combinando teoria con aplicaciones practicas y

explorando las posibilidades y desafios que se nos presentan actualmente.

Temario:

Unidad 1: Introduccién a Deep Learning para NLP

Unidad 2: Embeddings: codificando el lenguaje

Unidad 3: Introducciéon a Modelos de Lenguaje: Ngrams y primeros modelos
neuronales

Unidad 4: ELMo: LSTMs y Redes Neuronales Recurrentes

Unidad 5: BERT: Atencién, Transformers, Encoders y Decoder

Unidad 6: GPT: Pre-training y modelos Generativos

Unidad 7: ChatGPT: RLHE DPO e Instruction Tuning

Unidad 8: Information Retrieval y RAG

Unidad 9: Model Distillation y Specialization

Unidad 10: Modelos Multimodales

Unidad 11: Agentes

Unidad 12: Prompt Engineering y NLP en la industria

Unidad 13: State of the Art y ;ahora qué? Reward Modelling, Model Adaptation,
Distillation
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