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Programa:

Este curso sobre grandes modelos de lenguaje (LLMs) tiene como objetivo dar a los
estudiantes de una comprension integral de estos modelos, equilibrando vision teorica y
aplicaciones practicas.

El objetivo principal es desarrollar el dominio de los conceptos fundamentales que rodean a
los LLMs, permitiendo a los estudiantes reconocer los mecanismos y principios subyacentes
que hacen que estos modelos sean simultaneamente poderosos y sutiles.

Desde un punto de vista tedrico, los estudiantes se sumergiran en la arquitectura de los
LLMs, las metodologias de entrenamiento y los fundamentos matematicos.

Desde el punto de vista practico, los estudiantes aprenderan a implementar arquitecturas
basicas de LLM desde cero, proporcionandoles una experiencia directa de los desafios y
sutilezas involucrados.

Aprovechando bibliotecas de ultima generacion, los estudiantes practicaran con LLMs de
vanguardia, entendiendo cémo utilizarlos de manera efectiva para tareas diversas.

Al completar este curso, los estudiantes estaran equipados para utilizar estos modelos de
manera independiente en sus actividades.

Temario:

e Fundamentos del aprendizaje profundo. Regresion lineal/logistica simple. Redes
lineales profundas.

e Mecanismos de atencion y el problema de la traduccion automatica.

e Arquitecturas basadas en transformadores (en particular BERT y GPT). Uso de estos
modelos en un entorno de aprendizaje por transferencia.

e Prompting, capacidades de transformers basados en pocos o ningun "shot". Formas
eficientes para afinar modelos grandes con pocos recursos computacionales (PEFT,
LORA).

e Aprendizaje por refuerzos, retroalimentacion humana y optimizacion de preferencia
directa.

e Aplicaciones de modelos de lenguaje grande. Arquitecturas basadas en
transformadores en dominios multimodales.

e Los limites de los LLM y su uso en contextos similares a RAG (Recuperacion de
Informacion Neuronal).

e Introduccion a PyTorch, manipulacion de tensores, manejo de datos, implementacion
de modelos basicos.

e [mplementacion del bloque de atencion basico (un solo cabezal).

e Introduccion a la libreria Hugging Face. Implementacion de tareas posteriores (por
ejemplo, respuesta a preguntas).

e Ajuste fino eficiente de modelos grandes con Hugging Face y Peft. Comparacion con
implementaciones de pocos "shots".

e Implementacion de un sistema RAG (Hugging Face, LangChain). Implementaciones
de transformadores en el dominio multimodal para tareas posteriores (ViT,

Visual BERT).
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